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VARBRUL: ANALISE AVANCADA!

Gregory R. Guy
York University, North York (Canada)
Tradugdo: Ana Maria Stahl Zilles

0. Introdugdio. Este texto baseia-se em uma oficina ministrada
durante o XVI NWAV? Seu objetivo é oferecer ao usuério do Varbrul
uma visdo geral, de cardter prético, de alguns dos métodos e
problemas associados a andlise quantitativa (de regra varidvel) de
dados lingiifsticos pelo programa desenvolvido por Sankoff e
Rousseau. Os aspectos tratados aqui nio devem ser vistos como
notdveis descobertas originais do autor; ao contrario, a maioria desses
topicos faz parte das técnicas tradicionais de anilise estatistica. Mas,
entre lingiiistas, em geral, essas informagdes costumam passar de boca
em boca, uma versdo académica da tradi¢io pré-letrada da histéria
oral. Isso constitui um obstéculo a rapida disseminacdo de uma técnica
essencial a uma comunidade de estudiosos interessados. A informacg@o
tem que estar a disposicdo numa versdo escrita acessivel aos
lingiiistas. E isso que este texto tenta fazer. Eu o escrevo nio como um
desbravador ou inovador, mas como um mero compilador das
histérias contadas por aqueles que sabem. Quaisquer falhas de
interpretagdo sdo, € claro, de minha responsabilidade.

O adjetivo “avangada”, empregado no titulo deste texto,
requer esclarecimento. O presente trabalho dirige-se aqueles que
leram a respeito e talvez ja tenham usado a metodologia Varbrul, e
que gostariam de saber mais sobre como empregi-la melhor. Ndo é
tdo avangado a ponto de beneficiar um pesquisador experimentado na
drea, mas vai além do nivel da mera introdug@o ao assunto. Assim, eu
pressuponho pelo menos um conhecimento minimo dos objetivos,
técnicas e terminologia da andlise Varbrul. Uma revisdo muito breve
desse contetido é fornecida abaixo, mas o leitor que ndo esteja
minimamente familiarizado é aconselhado a revisar a literatura sobre

"N.T. Agradego ao Prof. Gregory R. Guy a autorizagio para traduzir este texto, originalmente
publicado em Ferrara, K. et al. (eds.) Linguistic change and contact. (Texas Linguistic Forum,
vol.30) Austin: Univ. of Texas, Department of Linguistics, 1988. Agradeco, também, ao Prof.
Alvaro Vigo, do Depto. de Estatistica do Instituto de Matemética da UFRGS, pela leitura da
tradugao e por suas valiosas sugestdes.

> N.T. O autor refere-se 3 XVI edi¢do do encontro anual intitulado New Ways of Analyzing
Variation.

27




o assunto como, por exemplo, Cedergren (1973), Cedergren &
Sankoff (1974), Guy (1975), Sankoff (1975), Rousseau & Sankoff
(1978), Sankoff & Labov (1979), Rousseau (1983).

1. Por que “regras varidveis”? A anélise de regra varidvel foi
desenvolvida na lingiifstica como uma forma de dar conta da variagao
estruturada, governada por regras, no uso da lingua. Trata-se da
variagdo lingiifstica que regularmente mostra taxas mais altas ou mais
baixas de ocorréncia em determinados ambientes; ou que
regularmente predomina em determinados grupos sociais ou estilos de
fala.

Um exemplo € o conhecido caso do /r/ posvocilico na cidade
de Nova Iorque. Esse dialeto, originalmente “sem-r”; estd comegando
a importar uma prontincia “com-r” como uma norma de prestigio dos
dialetos circundantes, por vezes denominados de General American’.
O uso de realizagdes consonantais de /r/ posvocélico em Nova lorque
é nitidamente estratificado por classe social, ajustado em cada situag@o
de acordo com o estilo de fala e condicionado por aspectos do
contexto lingiifstico como acento e segmento seguinte. Esses padrdes
sdo altamente sistemdticos em todos os grupos sociais, conforme
ilustrado na Figura 1, extraida de Labov (1966).

Nio se trata de “variagdo aleatéria” ou “livre”, mas do que
Weinreich, Labov & Herzog denominam de “heterogeneidade
ordenada” (1968:100). Hé4 claramente algumas ‘“generalizagoes
significativas do ponto de vista lingiifstico [e social]” a serem
capturadas aqui. Os grupos de classes mais altas usam mais /r/ em
todas as ocasides, e todos usam mais /r/ em seus estilos mais formais.
Uma andlise descritiva adequada dessa variagdo deveria definir
claramente a natureza € a extensdo de cada um desses efeitos
condicionadores, permitindo “predizer” probabilisticamente a taxa
aproximada de uso de /r/ por um certo individuo, dadas as
informagdes sobre as caracteristicas sociais da pessoa, da situagdo
social e do contexto lingiiistico.

>N.T. A expressio General American designa o dialeto mais geral dos EEUU, que inclui o
Qeste, 0 Meio-Oeste (exceto a drea dos Grandes Lagos) e parte do Leste, parte da Pensilvénia e
de Nova Jérsei; distingue-se dos dialetos do Sul, de Nova lorque, da Nova Inglaterra e dos
Grandes Lagos.
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Figura 1 - Estratificagdo social de (r) na cidade de Nova Iorque (cf. Labov, 1966:240)

O objetivo da andlise de regra varidvel € precisamente esse.
Lidando com fendmenos varidveis, € nao categéricos4, ela é
necessariamente quantitativa. Qualquer generalizacdo que possamos
formular sobre a Figura 1 ndo poderia ser refutada por um contra-
exemplo isolado, mas apenas por um teste estatistico realizado através
de um conjunto de dados. Assim, a andlise vai envolver a contagem
das ocorréncias da varidvel, a descri¢@o de tendéncias e da extensdo da
variabilidade, bem como das restri¢des ou fatores que a influenciam,
mediante métodos estatisticos.

Um problema analitico surge aqui, do fato de que nao
podemos fazer experimentos controlados que isolem cada um dos
fatores a fim de testar seus efeitos sobre a varidvel em questdao. Cada
ocorréncia de uma varidvel vem inserida em um enunciado e em um
contexto social, que poderia abarcar um grande nimero de fatores que
influenciam a escolha do falante, feita a partir de uma gama de
alternativas. Portanto, a andlise tem que ser necessariamente

“N.T. Mantive os adjetivos varidvel e categérico por serem de largo uso na lingiifstica. Na
literatura estatistica, empregam-se os termos aleatério e deterministico, respectivamente.
Fendmenos aleatdrios sdo regidos por leis probabilisticas, enquanto fenémenos deterministicos
sdo, usualmente, regidos por leis fisicas ou quimicas. Estes, no contexto lingiifstico, resultariam
da aplicagdo de regras obrigatdrias ou categdricas.
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multivariada; em outras palavras, ela é uma tentativa de modelar os

dados como uma func¢édo de vérias for¢as simultaneas, interseccionadas

e independentes, que podem estar atuando em diferentes dire¢oes. De
fato, um dos produtos da anélise € uma medida numérica do peso e da
“diregdo” (favoravel ou desfavoravel) de cada forca.

Tal andlise deve basear-se em um grande corpus de
observacdes da varidvel em muitos contextos diferentes e envolve a
parcializa¢@o dos diversos efeitos, controlando-se um de cada vez. A
Figura 1 ilustra como isso € feito. Discernimos os efeitos do estilo
tracando a linha correspondente a cada grupo social. Seguindo a linha
da esquerda para a direita, a inclinagdo é sempre ascendente. Assim,
concluimos que, independentemente da classe social de um falante,
estilos mais formais sempre evocam mais casos de /r/ pronunciado.
Um contra-exemplo seria uma linha descendente: de fato, ndo ocorre
nenhuma.

Da mesma forma, identificamos o efeito da classe controlando
o estilo. Examinando a coluna correpondente ao estilo B, por exemplo,
encontramos  diferentes  grupos  socioecondmicos  claramente
estratificados, do status mais alto ao mais baixo. Quando observamos
que o mesmo padrdo também ¢é verdadeiro nos estilos C e D,
comegamos a generalizar dizendo que o status se correlaciona com a
pronincia do /r/. Mas hé leves discrepancias nos pontos estilisticos
extremos. Se temos ou ndo, num tal caso, violagGes significativas do
padrao € uma questdo que poderd ser respondida por meio de testes
estatisticos.

O ponto importante aqui € que somente essas comparagdes
controladas permitem que fagamos generalizagdes validas. Comparar
os falantes da classe 9 no estilo B com os falantes da classe 1 no estilo
D ndo revela nada sobre estilo ou classe. Ao contrario, uma ou outra
das dimensdes deve ser constante.

Para alguns leitores pode ser util revisar a terminologia da
analise de regra varidvel introduzida por Labov (1969) e Cedergren &
Sankoff (1974). Uma “regra varidvel” é uma regra de reescritura
sensivel ao contexto que relaciona um par de variantes como x —>
<y>, de modo que, quando a regra se aplica, ocorre “y” e, quando nio
se aplica, ocorre “x”. Cada uma das dimensoes analiticas do contexto
que determina se a regra se aplica ou ndo € chamada de “grupo de
fatores”. No exemplo, ESTILO e CLASSE SOCIOECONOMICA s&o
os dois grupos de fatores. Cada grupo é formado de um conjunto de
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“fatores” discretos; por exemplo, o grupo de fatores estilo compreende
cinco fatores, A, B, C, D e D'. Cada combinag@o tnica de fatores
descreve uma “célula”; por exemplo, [SEC 9, estilo A]’ é uma das
células da Figura 1. Na andlise quantitativa, cada fator recebe um
“peso” (“‘valor do fator”ou “probabilidade”) — um nimero entre zero
e um que caracteriza o efeito deste fator sobre a regra varidvel em
questdo (quanto mais alto o nimero, maior a chance de a regra se
aplicar quando este fator estiver presente no contexto). E, finalmente,
um conjunto total de dados € caracterizado por uma “probabilidade de
inputé” (“po”), que é, de fato, uma medida global do indice de
aplicacdo da regra. Uma funcdo matematica é usada para combinar os
valores dos fatores e a probabilidade de input, a fim de produzir os
indices esperados de aplicacdo da regra em cada célula. Diversas
funcdes foram usadas na literatura; a que é favorecida atualmente é a
“funcdo logl’stica”7 (ver Rousseau & Sankoff (1978) para os detalhes
matematicos).

No texto que segue discuto cinco questdes que surgem nho
curso desse tipo de andlise. Trés delas decorrem da necessidade
analitica de comparacdo controlada: ortogonalidade dos grupos de
fatores, assimetria da distribuicdo dos dados e sobreposicdo da
probabilidade de input a algum outro fator. A quarta questdo diz
respeito a um problema na estimagdo estatistica dos efeitos restritivos:
decidir o que € significativo. E a dltima é um problema universal da
estatistica multivariada: independéncia versus interacao.

2. Ortogonalidade dos grupos de fatores. Para fazer o tipo de
comparagdes controladas antes descritas, os grupos de fatores devem
ser “ortogonais”, ou quase ‘“ortogonais”. Isto €, eles devem coocorrer
livremente, e ndo ser sub- ou supercategorias uns dos outros. No
exemplo, um falante em qualquer SEC pode usar qualquer estilo de
fala; todas as combinagdes possiveis de classe social e estilo ocorrem
nos dados. Estilo ndo € uma subcategoria de classe social, e um dado
estilo ndo € exclusivamente usado por apenas um ou dois dos grupos
sociais. Essa é a verdadeira ortogonalidade, que permite o maior

> N.T. SEC é a abreviatura utilizada para classe socioecondmica (em inglés, socioeconomic
class).

® N.T. Preferi manter a palavra inglesa input em lugar da tradugdo entrada, devido ao seu uso
generalizado no contexto da andlise com o Varbrul.

"N.T. Na literatura estatistica, encontra-se a denominagdo “modelo de regressdo logistica”
neste caso.
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ambito de comparagdes controladas do tipo descrito acima. Mas,
freqiientemente, esse ideal nio é atingido. Entdo, temos que nos
defrontar com a questdo de até que ponto podemos nos desviar desse
padrio e ainda obter resultados validos. '
Uma maneira de visualizar essa questdo é dispor, de forma
concreta, dois grupos de fatores ortogonalmente; isto &, colocd-los
numa tabela bidimensional com um grupo de fatores em cada
dimensdo. Se fizéssemos isso com os dados nos quais a Figura 1 se
baseia, todas as células da tabela seriam preenchidas, porque existem
dados para todas as combinagdes de Estilo e SEC. Mas, num conjunto

de dados com algumas células vazias, os problemas com a ndo--

ortogonalidade poderiam surgir.
O pior caso seria o da Tabela 1, onde cada fator do grupo de
fatores 1 coocorre com apenas um fator do grupo 2. Em outras

[T 1]

palavras, todas as ocorréncias de “a” sdo também ocorréncias de “x , €

({3 1]

todas as ocorréncias de “x” sdo também ocorréncias de “a”. A mesma
relagdo existe entre “b” e “y”. Essa configurag@o dos fatores apresenta
um problema analitico impossivel de resolver. Para atribuir efeitos a

[T}

“a” e “b”, temos que controlar “x” ¢ “y”. Temos que poder comparar o
que “a” faz quando est4 associado a “x” com o que “b” faz quando
estd associado a “x”, e assim por diante, com todas as outras
comparagdes controladas possiveis. Neste conjunto de dados, tais
comparag6es ndo podem ser feitas; “a” e “x” sempre ocorrem juntos, e
“b” e “y” também, de modo que seus efeitos nunca podem ser

" separados.

Tabela 1 - Grupos de fatores ndo-ortogonais: “o pior caso”

Grupo de Fatores 2
X y
Grupo a (com dados) (sem dados)
de Fatores 1 b (sem dados) (com dados)

Para as finalidades do programa Varbrul, nio importa se tais ndo-
ortogonalidades ocorrem por acaso (simplesmente porque vocé nio
coletou nenhuma ocorréncia nos contextos de [ay] ou [bx]), ou por
impossibilidade  estrutural (porque [ay] e [bx] representam
impossibilidades 16gicas ou combinacées que ndo ocorrem em sua
lingua). Quaisquer que sejam as origens do problema, nenhum
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procedimento analitico pode parcializar efeitos separados para dois
grupos de fatores que apresentem esse tipo de distribuicdo dos dados.

Deve-se observar, contudo, que umas poucas células vazias
numa tabela nem sempre criam um problema de ortogonalidade. A
Tabela 1 seria analisdvel se, digamos, houvesse dados na célula [ay],
mesmo que [bx] permacesse vazia. Ainda seria possivel fazer
comparagGes controladas de “x” e “y” (no contexto de “a”) e de “a” e
“b” (no contexto de “y”). Mesmo que tivéssemos menos confianga
nessa andlise do que em outra em que tivéssemos todas as céluas
preenchidas, ainda assim poderiamos obter resultados titeis.

Essas questdes podem se tornar mais concretas considerando
exemplos de dados reais. Um tipo de padrdo nio-ortogonal € ilustrado
na Tabela 2, extraida de Poplack (1980). Aqui, temos dois grupos de
fatores que podem afetar o apagamento do sufixo de plural -s no
espanhol de Porto Rico: posi¢do da ocorréncia em um SN e presenga
ou auséncia de outras marcas de plural precedendo a ocorréncia no
SN. Obviamente, as combinagdes nessa tabela sdo, na maioria,
impossiveis. Uma ocorréncia na primeira posigdo (por exemplo, “las”
em “las casas blancas”) ndo pode ter quaisquer marcas de plural
precedendo-a, e uma ocorréncia na segunda posi¢do s6 pode ter uma
marca de plural a precedé-la, quer preenchida, quer apagada. Entdo, de
fato, somente seis das 18 células da tabela apresentam dados, na
medida em que essas sdo as tnicas combinagdes possiveis.

Tabela 2 - Espanhol de Porto Rico: apagamento do -s plural; efeito da
posicao no SN e da presenga de marca precedente (cf. Poplack, 1980)

Posigdo da 1 ocorréncia 2 na cadeia 3
Marca(s) precedente(s):
‘nenhuma ' 0,24
S 0,44
0 0,52
0S,SS 0,40
S 0,68
00 0,73

Esses “grupos de fatores”, como eu os defini, sio claramente ndo-
ortogonais. Eles se aproximam da situagdo de “pior caso” descrita
acima. Ocorréncias de “primeira posi¢io” sdo sempre precedidas por
“nada” e ocorréncias precedidas por “nada” sdo sempre de “primeira
posi¢do”. As comparagdes cruzadas que gostariamos de fazer sio, na
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maioria, impossiveis. Ndo podemos ver nunca como a ‘“terceira
posi¢do” se comportaria quando a marca precedente fosse
simplesmente “S”, por exemplo. Desse modo, o procedimento
analitico subjacente ao Varbrul ndo seria apropriado para esse tipo de
codificagd@o dos dados. :

Um segundo exemplo vem do meu préprio trabalho sobre o
portugués brasileiro. Percebi, ja de inicio, que as varidveis que eu
estava estudando apresentavam uma certa diferenciagdo sistemdtica
quanto a sexo (com as mulheres favorecendo as variantes padrio mais
do que os homens), mas restavam muitas diferencas idiossincraticas
também. Entdo, num dado momento, tentei inadvertidamente analisar
os dados com um grupo de fatores para “informantes” e outro para
“sex0”, como ilustrado na Tabela 3. A metade das células fica,
obviamente, vazia, devido a combinag¢des impossiveis. Cada
informante, ¢é evidente, tem apenas um sexo, e a andlise nunca pode
comparar o comportamento, digamos, do informante 6 como
masculino com o mesmo informante como feminino.
Conseqiientemente, os valores calculados para o grupo de fatores sexo
eram sem sentido.

Tabela 3 - Grupos de fatores ndo-ortogonais: subcategorizagio

Sexo
M F

1 SIM
Nimero 2 SIM
do 3 SIM

Informante 4 SIM

5 SIM

6 SIM

Tendo entendido o problema que a n#o-ortogonalidade
apresenta, devemos considerar como identificé-lo, quando ocorre, e
como resolvé-lo. A maneira mais simples de verifici-lo é examinar
cuidadosamente qualquer esquema de codificagio que tenha sido
estabelecido antes de empreender a anélise com o Varbrul. Mas se a
vigilancia pessoal falha em alguma ocasido, ou se a ndo-
ortogonalidade surge de uma possibilidade de ma-distribui¢do dos
dados ndo observada, entdo o problema se manifestard nos resultados
do Varbrul como (1) resultados sem sentido e/ou (2) ndo-
convergéncia. Quando qualquer uma dessas possibilidades ocorre,
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deve-se interpretd-las como um aviso para verificar a nio-
ortogonalidade dos grupos de fatores.

Sanar esse problema € relativamente simples. Basicamente, o
que queremos evitar € qualquer situagdo em que um fator de um grupo
coocorra exclusivamente com apenas um fator de algum outro grupo.
Mas devemos notar que ha vdrios tipos diferentes de distribui¢io
envolvidos. O pior caso, identidade completa entre dois grupos de
fatores, ilustrado na Tabela 1, envolve uma relagdio um-a-um em
ambas as dire¢des: cada ocorréncia de “a” é um “x” e cada ocorréncia
de “x” € um “a”; e 0 mesmo para “b” e “y”. Quando hd identidade
completa entre dois grupos inteiros, ela é melhor resolvida
eliminando-se, da andlise, um dos grupos de fatores.

O segundo tipo de problema é a subcategoriza¢do, como na
Tabela 3. Basicamente, o que acontece aqui é que cada categoria de
sexo foi dividida segundo os individuos que as constituem, de modo
que os codigos no grupo de fatores informantes sdo todos
subcategorias de exatamente uma categoria no grupo de fatores sexo.
Essa € uma relagdo de muitos para um: todos os dados produzidos
pelo informante nimero um também foram codificados como tendo
sido produzidos por um falante masculino, mas nem todos os dados
produzidos por falantes masculinos foram produzidos pelo informante
um. A solug@o mais simples para esse tipo de problema é, novamente,
usar um s6 grupo de fatores constituido apenas das categorias
superordenadas, neste caso, {M,F}, ou apenas das categorias
subordinadas {1,2,3,4,5,6}, ou alguma combinagdo das duas, desde
que nenhuma categoria superordenada seja usada, simultaneamente,
com algumas de suas subordinadas. (Assim, um grupo composto pelos
fatores {1,2,3,F} seria perfeitamente operavel, mas ndo {1,2,3,4,F},
porque o informante 4 poderia, entdo, ser codificado seja como 4, seja
como F.)

Finalmente, hd combinag¢des dos dois problemas, um com o
outro, ou com fatores ortogonais normais nos mesmos grupos. O
exemplo do espanhol na Tabela 2 combina os dois tipos de arranjos
nado-ortogonais (marcas precedentes codificadas como “nada” e
posicdo “1” sdo idénticas, ao passo que as posi¢des “2” e “3” tém,
cada uma, diversas subcategoriza¢bes no grupo de fatores “marcas
precedentes”.

A resolucdo de tais combinagdes dependera de cada caso. De
novo, uma possibilidade é a redugdo a um sé grupo de fatores. Foi
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assim que Poplack obteve os valores apresentados na Tabela 2. A
analise incluiu somente o grupo de fatores “marcas precedentes”, sem
um grupo de fatores separado para a “posic@o”; os resultados sdo
apresentados em colunas separadas quanto as posigdes, simplesmente
para ilustrar que hd um padrdo posicional nos dados (posi¢des mais
para o final favorecem o apagamento).

Mas suponha que sentissemos que realmente havia dois
efeitos diferentes (i.e. ortogonais) envolvidos num conjunto de dados
como o de Poplack e ndo quiséssemos ignorar o padrio aparente na
Tabela 2. Como poderiamos capturar isso dentro do quadro de

comparagGes controladas necessdrias para a andlise multivariada?

Fazé-lo envolve redefini¢io dos grupos de fatores. Nos dados de
Poplack, por exemplo, poderiamos adotar um grupo de fafores
“Posi¢do” {posi¢des 1,2,3} mais um grupo de fatores ‘“Marcas
precedentes”, redefinido segundo qualquer uma das seguintes
possibilidades:

- “sim”: uma marca precedente ocorre em algum ponto da cadeia;
“nd@o”: ndao hi nenhuma marca precedente na cadeia. (Essa
possibilidade combinaria as categorias de Poplack “S”, “0S”, “SS” ¢

“S0” como “sim”, e suas categorias “nada”, “0” e “00” como “nao”.

- “sim”: uma marca de plural est4 presente na palavra imediatamente

precedente; “n@o”: ndo hd marca de plural na palavra imediatamente
“ precedente. (Essa possibilidade combina as categorias de Poplack “S”,

“SS” e “0S” como “sim”, e “nada”, “0”, “00” e “S0” como “ndo”.)

- “sim”: uma marca de plural estd presente na palavra imediatamente
precedente; “ndo”: ndo hd marca de plural na palavra imediatamente
precedente; “néo se aplica” (codificado como um espaco em branco na
maioria das versdes do Varbrul): no existe palavra precedente. (Essa
possibilidade é semelhante ao esquema de codificag@o prévio, exceto
por preservar um status tnico para as ocorréncias de primeira posigdo.
Quando algum grupo de fatores é codificado com “néo se aplica” para
uma determinada célula, ndo se realizam célculos para aquele grupo
de fatores em relagdo aquela célula. Isso ndo viola a ortogonalidade.)

Em sintese, sempre se deve tentar criar esquemas de codificagdo que
evitem relagdes um-a-um entre fatores de diferentes grupos. Se tal
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distribui¢do ocorrer mesmo assim, resolva-a eliminando um grupo de
fatores, redefinindo um grupo de fatores de modo que ele seja, de fato,
ortogonal, ou usando a opg¢do “ndo se aplica” para substituir um
membro de um par de fatores problematico.

3. Assimetria na distribuicdo dos dados. Discuti a ortogonalidade
apenas em termos categoricos. Mas sendo um variacionista, nio pOsso
me furtar a enfatizar que a ortogonalidade também pode ser vista
como uma propriedade escalar ou relativa. Dissemos que € impossivel
analisar uma distribui¢io de dados como a que estd na Tabela 1, onde
as células [ay] e [bx] ndo contém dados. Mas o que aconteceria se elas
tivessem apenas uma infima quantidade de dados, como na Tabela 47
A andlise Varbrul funcionaria aqui?

Tabela 4 - Assimetria na distribuicdo dos dados (Ndmero de
ocorréncias)

Grupo de Fatores 2
X y
Grupo a 100 2
de Fatores 1 b 2 100

A questdo aqui é como os dados se distribuem entre as
categorias nos diferentes grupos de fatores. O caso analitico ideal & o
de uma distribui¢do equilibrada com todas as células contendo
nimeros iguais, como ilustrado na Tabela 5. O cendrio com o pior
caso, na Tabela 1, tem uma distribui¢do coincidente entre os fatores
“a” e “x” e entre os fatores “b” e “y”. No meio estdo vérios graus de
distribuigdo assimétrica ou sobreposta, do que a Tabela 4 é um
exemplo, com uma sobreposi¢do de 98% entre “a” e “x” e entre “b” e
“y”. Entdo, dessa perspectiva, o problema da nao-ortogonalidade se
resolve com a questdo do grau de sobreposi¢do que podemos tolerar e

ainda obter resultados dteis.

Tabela 5 - Distribuigio equilibrada dos dados (Numero de
ocorréncias)

Grupo de Fatores 2
X y
Grupo a 50 50
de Fatores 1 b 50 50
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Para ilustrar o que acontece com varios graus de sobreposi¢o,
preparei uma série de conjuntos de dados hipotéticos, cada um com
dois grupos de fatores {a,b} e {x,y} e quatro células. Todos os
conjuntos de dados tinham os mesmos indices de “aplicagdo da regra”
por célula, conforme mostra a Tabela 6, mas diferiam quanto ao
nimero de ocorréncias alocadas as células [ax] [by] (diagonal 1), em
oposi¢do as células [ay] e [bx] (diagonal 2). O primeiro conjunto tinha
uma distribui¢d@o equilibrada, isto €, uma proporg¢io de 50:50 entre as
duas diagonais. O segundo tinha uma propor¢io de 10:90, o terceiro
de 5:95, o quarto de 1:99, e o iltimo tinha uma distribuigdo
coincidente (isto €, 0:100). Todos foram analisados com o Varbrul2M
(uma versdo para Macintosh do Varbrul2 que estd sendo desenvolvida
pelo autor). Os resultados estdo resumidos na Tabela 7.

Tabela 6 - Percentagens de aplicagdo da regra para os conjuntos de
dados de teste

Grupo de Fatores 2
X y
Grupo a T 66,6% 50%
de Fatores 1 b 50% 33,3%

Tabela 7 - Resultados dos conjuntos de dados de teste, mostrando o
efeito da crescente assimetria na distribui¢do dos dados

- Propor¢do Significincia Pesos dos Fatores Conver- Qhi®
assimetria géncia por
(diag. 1:  step- step- a b X y célula
diag. 2) up down (n° iter.)

50:50 sim  sim 0,59 041 0,59 041 4 0

10:90 ndo sim 0,58 042 0,58 042 15 0,004
5:95 ndo sim 0,58 042 0,58 042 nao 0,012
1:99 nao nio 0,53 0,47 0,53 047 nao 0,121

0:100 - - 0,50 0,50 0,50 0,50 (1) (0)

Com uma distribuigdo equilibrada, obtemos resultados
analiticos robustos e significativos, com os valores dos fatores
demonstrando, como era esperado, que os fatores “a” e “x”
substancialmente favorecem a “regra”. Ambos os grupos de fatores
sao significativos, a convergéncia € atingida prontamente, € o fator de
erro “qui-quadrado por célula” é nulo, indicando que o modelo é

perfeitamente adequado a esse conjunto de dados. Mas quando
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comegamos a ter distribuigdes altamente sobrepostas, todos esses
resultados comegam a cair. No nivel de 90%, ha um efeito do modelo
sobre os grupos de fatores, a significancia estdi comecando a ficar
pouco nitida, a convergéncia é atingida com muito mais dificuldade, e
hd um pequeno aumento no fator de erro. No nivel de 95%, a
convergéncia € totalmente perdida, e o fator de erro triplica. No nivel
de 99%, a significancia também € totalmente perdida, os valores dos
fatores sdo muito alterados, e o fator de erro novamente se multiplica,
desta vez por 10. Finalmente, no nivel de 100%, os valores dos
fatores sdo sem sentido e ndo-significativos, e ndo ha razdo de
prosseguir a andlise para além da primeira iteragio.

Que implicagdes tém esses resultados para o lingiiista que
esteja trabalhando com dados reais? Os detalhes vdo variar em cada
caso, mas podemos adotar certas “regras praticas”. Uma sobreposicio
de 90% ¢ tolerdvel, ainda que se deva reconhecer que algumas
distor¢des dos resultados provavelmente estejam ocorrendo; além
disso, a andlise ja estd demorando muito mais para ser feita. 95% de
sobreposi¢do €, provavelmente, o limite absoluto de capacidade de
andlise razodvel. Um pesquisador seria muito imprudente ao confiar
em (ou publicar) indices baseados em uma distribuicdo de dados com
mais de 95% de sobreposicao entre dois fatores de diferentes grupos.

4. Sobreposicio de dados com p,. Um tipo de distribui¢do com
sobreposi¢do que freqiientemente passa despercebido, mas que pode
distorcer da mesma forma os resultados analiticos, é a sobreposi¢do
entre um fator e a “probabilidade de inpur” — p,. Isso ocorrera sempre
que houver um grupo de fatores com um fator “i” que abarca 95% ou
mais dos dados, acrescidos de um ou mais fatores {57, “k”, “I”...} no
grupo, os quais, juntos, compreendem menos de 5% de todas as
ocorréncias. Uma distribui¢do coincidente surge aqui, porque esse
fator “i” é encontrado em 95% de todas as ocorréncias, enquanto po,
por defini¢do, é o ambiente de 100% de todas as ocorréncias. Entao,
quase todo o tempo, quando o algoritmo estd tentando parcializar
efeitos, ele ndo pode decidir se atribui um efeito a “i” ou a Po-

A primeira vez que me defrontei com esse problema foi em
relagdo a uma andlise de alguns dados do portugués brasileiro. Eu
estava estudando restricdes funcionais sobre a ocorréncia do -s
indicativo de concordincia de nimero, sob a hipétese de que 0s
falantes omitiriam as marcas de plural mais livremente se a
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informagdo sobre a pluralidade fosse recuperdavel de algum outro
ponto da sentenga ou do discurso. Alguns dos resultados da analise
aparecem na Tabela 8.

Tabela 8 - Portugués brasileiro: concordancia no SN; efeito do local
de informag@o adicional de plural (cf. Guy, 1981)

% Plural Marcado N Prob.

Inform. adic. plural precede SN 61 152 0,24
Sem inform. adic. plural ' 61 - 8588 0,63
Inform. adic. plural segue SN 84 1046 0,65

Considerando os valores probabilisticos dos fatores, vemos

que a marcagdo de plural parece fortemente desfavorecida pela
presenca de informag@o adicional de plural no discurso precedente ao
SN que contém a ocorréncia, mas quando ndo h4 tal informacio, ou
quando tal informagdo segue o SN, a marcagdo de plural de uma
ocorréncia € favorecida. Os pesos relativos para essas duas categorias
favorecedoras sdo muito préximos (0,63 e 0,65); de fato, um teste de
significancia revela que eles ndo sio significativamente diferentes.
Isso sugere que hd um simples efeito bindrio aqui: quando a
pluralidade de um SN foi claramente estabelecida no discurso antes de
ele ser pronunciado, ela ndo tera que ser morfologicamente indicada,
com freqiiéncia, dentro do proprio SN; do contrdrio, as marcas
morfoldgicas serdo mais importantes.
' Contudo, se implementamos tal anilise, surge um grande
problema de distribui¢do. O exame da coluna N revela que a
combinagdo dos dois tltimos fatores do grupo produz um superfator,
que caracteriza 98,5% dos dados do corpus, em contraposi¢do a um
microfator, que compreende apenas 1,5% dos dados. O superfator é,
assim, quase coincidente com a probabilidade de input, e todos os
efeitos de distribui¢des sobrepostas que ja foram descritos acima
comegam a acontecer com esta andlise: valores instdveis para os
fatores deste grupo e para a probabilidade de input, que mudaram
radicalmente com pequenas revisdes no esquema de codificagdo,
impossibilidade de atingir convergéncia e significancia, etc. A moral
da histéria é que as mesmas regras praticas que estabelecemos para
sobreposigdes entre dois fatores de grupos diferentes se aplicam a
sobreposigbes entre qualquer fator e a probabilidade de input: nio
exceda os 95%.
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5. Teste de significincia dentro dos grupos de fatores. No trabalho
recente com regras varidveis tem-se prestado bastante atencdo a
significancia de grupos inteiros de fatores. Isso se deve, sem diivida, a
ampla disponibilidade dos programas Varbrul2 e Varbrul3, os quais,
automaticamente, calculam as significancias dos grupos de fatores
através do procedimento step-up/step-down®. Mas, em minha
experiéncia, isso seguidamente leva os usudrios a negligenciarem
refinamentos analiticos dentro dos grupos.

Fregiientemente, comegamos uma anilise com uma lista
exaustiva de contextos detalhadamente discriminados, que incluem
todas as distingdes que podemos conceber como possivelmente
relevantes. Mas muitas ou a maioria dessas distingdes acabam por nio
ter efeito real sobre a varidvel que estd sendo investigada. Nosso
objetivo, como em qualquer empreendimento cientifico, deveria ser
atingir uma andlise que fosse EFICIENTE, GERAL e PODEROSA.
Isso quer dizer que temos que identificar os fatores nio significativos,
que em nada contribuem para a anilise, e elimina-los. Esse & o dogma
bésico do método cientifico conhecido como “Navalha de Occam™:
sempre minimize o niimero de principios explanatdrios.

Na prética, fazer isso numa anélise de regra varidvel envolve
um duplo processo:

1. identificar  as combinagdes de  fatores que  sdo
LINGUISTICAMENTE mais gerais e

2. verificar se sio QUANTITATIVAMENTE similares, em termos de
seus efeitos sobre a variagdo em estudo.

Assim, caso se estivesse examinando alguma varidvel
sintdtica para a qual uma disting@o inicial entre sujeitos, objetos
diretos e objetos indiretos tivesse sido feita, poderia ser razosvel
tentar uma reandlise em que os dois tipos de objetos fossem reunidos,
desde que os valores probabilisticos obtidos para ambos estivessem
muito préximos. Seria criado um conjunto de dados recodificados, no
qual esse grupo de fatores se tornaria simplesmente sujeito versus

® N.T. Mantive as expressdes step-up/step-down do original por seu largo emprego entre os
usudrios dos programas Varbrul. Na literatura estatistica, esses termos correspondem a métodos
automdticos de selegdo de modelos, denominados stepwise, forward e backward.
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objeto, ao qual se aplicaria o teste padrdo para significdncia. Mas ndo
seria razoavel a ado¢do de um procedimento como o que descrevo a
seguir. Digamos que se tivesse notado que os objetos indiretos e os
sujeitos tivessem valores probabilisticos similares e, entdo, se
decidisse reuni-los numa sé categoria, oposta a objetos diretos. Na
falta de qualquer generalizagdo lingiiisticamente significativa sobre
propriedades comuns que unissem sujeitos e objetos indiretos, esse
procedimento geraria lixo, de acordo com a antiga lei da ciéncia da
computagdo que diz: garbage in, garbage out’.

Novamente um exemplo com dados reais servird para

iluminar a questdo. A Tabela 9 apresenta alguns resultados de Guy

(1981) mostrando o efeito da posi¢do do sujeito sobre a regra varidvel
de concordincia sujeito-verbo no portugués brasileiro. . Inicialmente,
cinco categorias foram distinguidas, incluindo dois casos separados
em que ndo havia sujeito na superficie. Na categoria 2, a referéncia
plural do sujeito ausente é recuperdvel pelo complemento, em
sentengas como Sdo cinco irmdos. Na categoria 3, a pluralidade da
referéncia é recuperdvel a partir de algum outro ponto do discurso,
geralmente por continuidade de referéncia a um determinado tépico de
discurso. (Casos em que a pluralidade da referéncia ndo pode ser
estabelecida de modo algum sdo, necessariamente, omitidos do
corpus, devido a um paradoxo do observador. Ver Guy (1981:243)
para maiores detalhes.)
Acontece que essas duas categorias tém valores muito
- proximos: 0,61 e 0,55. Elas também tém muita coisa em comum do
ponto de vista lingiiistico: constituem todos e os unicos casos
coletdveis com sujeito zero na superficie. Combiné-las em um tnico
fator s6 eliminard a distin¢do secundéria quanto a como a pluralidade
da referéncia é estabelecida. Numa reandlise, portanto, eu reuni esses
dois fatores em um e constatei, por meio do teste de log-likelihoodlo,
que a distingdo assim eliminada ndo era significativa (p>0,70).
Podemos concluir que a disting@o original era irrelevante para essa
regra, e sua elimina¢do produz um modelo mais geral e eficiente da
variabilidade.

°N.T. Na 4rea da computago, usa-se a expressdo em inglés, dai manté-la no original. Seu
significado corresponde, aproximadamente, a “lixo que entra, lixo que sai”, ou seja, se o dado
colocado na entrada (no inpuf) ndo contiver informac@o relevante sobre o fendmeno, o resultado
(o output) também ndo serd relevante.

' N.T. Mantive a expressio log-likelihood do original, por ser a forma mais fregiientemente
usada no contexto; sua tradugdo € logaritmo da func@o de verossimilhanga.
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Tabela 9 - Portugués brasileiro: concordancia sujeito-verbo; efeito da
posica@o do sujeito (cf. Guy, 1981)

% Marcade N Probabilidades
Plural
1. Sujeito superficial (S.S.) precede 74 l 0,66 0,67
imediatamente o verbo
2. Ndo hd S.S., mas a pluralidade é 68 0,61
recuperdvel pelo complemento } a }
3. Nao hd S.S., mas a pluralidade é 63 7 0,55 }b 0,51
recuperdvel pelo discurso }
4. S.S. precede o verbo e estd 56 597 0,43
distante
5. S.S. segue o verbo 27 199 0,27 0,32

*diferenca ndo significativa (p>0,7). E diferencga ndo significativa (p>0,5)

Também podemos notar, na analise original, que a categoria 4
estd relativamente préxima, quanto ao peso, das categorias 2 e 3; ao
menos, préxima o suficiente de 3 para justificar o uso do teste de
significancia. A generalizagdo lingiiistica que pode ser feita sobre as
trés categorias é que, enquanto nas categorias 1 e 5 hd um sujeito
superficial ADJACENTE ao verbo, em 2, 3 e 4 ndo hd. Assim, mais
uma reandlise foi feita, reunindo a categoria original 4 com as
categorias 2&3 ja combinadas. Novamente essa distin¢do se mostrou
nao significativa (p>0,50).

Feitas essas combinacdes, chegamos a andlise mais geral e
eficiente possivel, que é apresentada na ultima coluna da Tabela 9.
Um sujeito precedendo imediatamente o verbo favorece a marca de
concordancia de plural, um sujeito posposto desfavorece, e um sujeito
apagado ou distante tem um efeito neutro.

Procedendo dessa maneira, atingimos resultados inteligiveis e
gerais. Mas suponha que tivéssemos adotado a abordagem errada,
agindo com base apenas na similaridade quantitativa. Os dois valores
probabilisticos que mais se aproximavam, na primeira anélise, eram,
na verdade, os fatores 1 e 2, que diferem em apenas 0,05. Reuni-los
pode ou ndo produzir um resultado estatisticamente significativo, mas
0 que - a categoria combinada resultante SIGNIFICARIA? Que
generalizacdo lingiifstica nos permitiria reunir um sujeito
imediatamente pré-verbal com um tipo de sujeito apagado, sem incluir
outros sujeitos apagados ou outros sujeitos pré-verbais? Para usar um
termo da fonologia, as categorias 1 e 2 ndo formam uma CLASSE

43




NATURAL, independentemente de sua similaridade numérica
calculada.

Esse exemplo também ilustra o fato de que o trabalho
quantitativo ndo € um substituto, mas apenas um acessério para a
andlise lingiifstica. O programa Varbrul apenas realiza manipulacdes
matemdticas sobre um conjunto de dados. Ele ndo nos diz o que os
nimeros significam, muito menos faz lingiifstica por nés. Se estamos
perguntando: “Qual seria a melhor generalizagdo lingiiistica?”, a
resposta vem de nossa teoria lingiifstica, ndo de um programa
estatistico.

6. Independéncia e interacdo. A andlise do Varbrul difere de alguns
outros tipos de andlises multivariadas pelo fato de pressupor que os
vérios grupos de fatores tém efeitos independentes. Mas os usudrios
deveriam compreender claramente que ELES ndo devem pressupor
essa independéncia. Ao contrdrio, devem ter consciéncia dos
problemas criados pela interagdo, saber como detectd-la quando ocorre
e saber o que fazer a respeito.

Discussdes sobre como detectar e lidar com a interagdo podem
ser encontradas em Cedergren (1973) e em outros textos da literatura.
Para minimizar a repeti¢do, vou apenas revisar brevemente os pontos
que sdo enfatizados em outros lugares e me concentrar, aqui, em
alguns outros aspectos do problema. A maneira bésica de detectar a
- interagdo com o Varbrul, como ilustra Cedergren, é procurar altos
valores de qui-quadrado naquelas células em que os fatores em
interagdo coocorrem. Todas as versdes do programa vdo gerar uma
lista de valores de qui-quadrado por célula no resultado, de modo que
basta examinar essa lista em busca de valores altos (ignorando os que
sdo artificialmente inflacionados por células de tamanho pequeno: N
de 1 ou 2). Se existem vdrios desses valores, envolvendo coocorréncia
repetida de um determinado par de fatores, a interagdo provavelmente
€ a causa. O qui-quadrado é uma medida de bom ajuste entre o
modelo, que pressupde a independéncia, e os dados, que podem ter
interagdo. Quando o ajuste € ruim, em geral, isso se deve 2 interacdo.

Outra técnica util para examinar a independéncia de
dimensdes analiticas € comparar os resultados de uma anélise
contendo multiplos grupos de fatores com os de uma andlise contendo
um s6 grupo de fatores. Por exemplo, se estivéssemos examinando
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algum processo fonolégico que fosse condicionado por consoantes
adjacentes, poderfamos criar um grande grupo de fatores contendo
todos os segmentos consonantais da lingua, ou poderiamos ter trés
grupos de fatores diferentes, que classificassem cada segmento
segundo Ponto, Modo e Vozeamento. De fato, a andlise com trés
grupos testaria os varios tragos distintivos separadamente, quanto a
seu efeito sobre a regra, enquanto a andlise com um grupo
consideraria cada segmento como um todo ndo analisado, sem
qualquer afirmagio sobre classes naturais de segmentos.

Um exemplo similar envolvendo fatores sociais seria o de
uma andlise que tivesse um grupo de fatores para sexo e outro para
classe (digamos MC versus WC)'', em comparagao com uma analise
que tivesse um s6 grupo com quatro fatores, um para cada subgrupo
da populacdo: {homens de WC, homens de MC, mulheres de WC,
mulheres de MC}.

O teste de independéncia neste procedimento envolve
comparar os valores probabilisticos obtidos pelas duas andlises. Se os
indices da andlise com um s6 grupo podem ser mapeados numa tabela,
de forma sistemdtica, alinhados de acordo com o previsto pela analise
com miiltiplos grupos de fatores, ndo hd interagdo. Mas, se algum
subgrupo de segmentos ou subgrupo social ndo se alinha como
esperado com base na andlise de “tragos” (com miiltiplos grupos),
entdo hd uma possibilidade de interagdo. Em nossa anélise de classe-
por-sexo, a interagdo surgiria se o seguinte caso ocorresse. Suponha
que a andlise com dois grupos apresentasse probabilidades mais altas
para homens do que para mulheres, e para falantes da classe
trabalhadora do que para falantes da classe média. Entio,
esperariamos que, na andlise com um s6 grupo, o peso para homens da
classe trabalhadora fosse maior do que o valor para homens da classe
média, entre outras coisas. Se isso ndo fosse verdade, se, digamos,
esses dois indices fossem iguais ou invertidos, entdo seria provavel
que classe e sexo ndo fossem independentes.

Um exemplo ajudard a esclarecer essas questdes. Na Tabela
10 estao listadas as probabilidades obtidas em Guy (1981) para o
efeito de uma consoante seguinte sobre o apagamento de -s final. A
andlise por tragos mostra que as consoantes vozeadas favorecem o
apagamento mais do que as ndo-vozeadas, me que ha um efeito do

" N.T. MC - Middle Class/ Classe Média; WC - Working Class/Classe Trabalhadora
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ponto de articulagdo envolvendo um pico de apagamento para dentais
e um valor minimo para velares.

Se os resultados da andlise por segmentos refletisse
perfeitamente os resultados da anélise por tragos, entdo cada segmento
vozeado deveria ter um valor mais alto do que sua contrapartida nio-
vozeada no mesmo ponto de articulagdo. Também os valores em cada
linha da tabela com a andlise por segmentos deveriam ser assim
ordenados: dentais > labiodentais > labiais > velares. Essas relagdes se
mantém para todos os valores da tabela exceto um, o segmento /g/.
Esse valor ¢ MAIS BAIXO do que o de sua contrapartida nio-vozeada

/k/, quando deveria ser mais alto. Com base no padrio geral, seria de -

esperar que /g/ tivesse um valor entre 0,35 e 0,40, em lugar de 0,12.
Isso significa que deve haver, com efeito, alguma interagdo entre os
tragos [+vozeado] e [velar]. A conseqiiéncia estatistica é que a analise
por tragos se mostra significativamente PIOR em relagdo ao log
likelihood do que a andlise por segmentos (p>0,05). (E a anilise por
tragos que € piorada pela interagdo, pois envolve mais restri¢cdes. Ela
tenta reunir classes naturais de segmentos, ao passo que a andlise por
segmentos permite que o peso de cada segmento flutue livremente,
sem ser restringido pela atuagdo de outros segmentos foneticamente
similares).

Tabela 10 - Portugués brasileiro: apagamento de -s final; efeito da
consoante seguinte (Probabilidades de apagamento, cf. Guy, 1981)

Anidlise por segmentos Andlise por Tragos
b v d g Vozeamento:
0,47 0,63 0,72 0,12 segmentos vozeados: 0,58
segmentos nao-vozeados: 0,42
p f t k Ponto:
0,38 0,45 0,53 0,27 labial labiodental dental  velar
0,50 0,54 0,64 0,32

Entéo, tendo identificado uma interagdo potencial aqui, o que
deveriamos fazer a respeito? Hé duas respostas para essa pergunta,
dependendo do objetivo que temos em mente. Analiticamente, hd um
recurso aceito para tratar a interagdo dentro do quadro do Varbrul, por
meio de um termo de interagdo ou “trago de excegdo”. Isso é feito
pelo acréscimo de um grupo extra de fatores & andlise por tragos,

z

digamos {x,y}, em que “x” é codificado em cada célula contendo os
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tracos [+vozeado] e [velar] (i.e. cada célula contendo o caso
excepcional de /g/), e “y” € codificado em todas as outras células. A
andlise resultante atribuird o valor excepcionalmente baixo de /g/ ao
fator “x”.

A razdo para se fazer isso é que os valores obtidos SEM -usar
um traco de excec@o serdo distorcidos pela interagdo. Se /g/ é
excepcionalmente baixo, entdo os valores calculados para [+vozeado]
e [velar] também serdo demasiado baixos, a fim de atingir um ajuste
estatistico melhor entre o modelo e os dados. Quando a natureza
excepcional de /g/ é acomodada pela inclusdo de um termo de
interagdo no modelo, uma estimativa mais acurada dos valores dos
outros fatores pode ser obtida.

A segunda resposta a pergunta “o que fazer” é tedrica — trata-
se de investigar e comprovar que os resultados estdo errados ou sio
suspeitos, e que realmente ndo hd interac@o. Faz-se isso quando se estd
confiante, com base na teoria ou em outros aspectos independentes, de
que ndo deveria haver qualquer interacdo entre os termos em questao e
se suspeita dos resultados. No presente caso, eu ndao pude achar
qualquer explicacdo razodvel para que /g/ se comportasse de forma
peculiar no condicionamento do apagamento de -s, o que me levou a
duvidar desse resultado. Se fosse um caso de interag@o entre alguns
pardmetros sociais como, digamos, sexo e ocupagdo, eu nio teria a
minima desconfianca. Mas o resultado em questdo era teoricamente
improvével, por isso, busquei explicagées alternativas.

Uma possivel resposta foi encontrada na quantidade de dados
neste caso. Os numeros de ocorréncias (N) correspondentes a tabela
10 estdo na tabela 11. Al vemos que o segmento desviante /g/ tem, de
longe, o menor nimero de ocorréncias sustentando os resultados
analiticos. Entdo, neste caso, apesar da significincia estatistica no
nivel de 0,05, eu decidi ndo me preocupar com isso. E preciso lembrar
que, neste nivel de significéncia, ainda se espera que um caso em vinte
seja produzido por flutuagdo puramente aleatéria dos dados. Em
outras palavras, hd uma chance em vinte de que o valor de /g/
anormalmente baixo tenha surgido porque aconteceu, de forma
bastante aleatdria, que o conjunto de -s finais seguidos de palavras
comegadas por /g/ que encontramos inclufam, apenas por acaso, um
reduzidissimo nimero de apagamentos. Neste exemplo, minhas
expectativas tedricas eram fortes o suficiente para que eu interpretasse
o resultado como sendo aquele tnico caso em vinte. Obviamente, essa
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visdo pode ser testada por replicacdo: coletar mais casos, digamos,
mais 75 ou 100 ocorréncias de -s final antes de /g/ e ver se a mesma
taxa reduzida de apagamentos prevalece. Se isso ocorrer, o fen6meno
¢ real e requer explicagdo; caso contrdrio, minhas desconfiangas
estardo confirmadas. Deixo essa tarefa a-algum leitor interessado.

Tabela 11 - Portugués brasileiro: apagamento de -s final; nimero de
ocorréncias por consoante seguinte (cf. Guy, 1981)

b v d g
122 278 736 75
p f St k
497 314 498 ) 961

7. Conclusdes. O Varbrul é uma ferramenta poderosa e extremamente
util para a andlise da variagdo lingiiistica. Como acontece com
qualquer ferramenta, sua utilidade é acentuada por uma compreensao
de suas operagdes e de suas limitagdes. Mas ndo se deve nunca perder
de vista o fato de que, na andlise final, o Varbrul é apenas um recurso
(embora sofisticado) para a manipulagdo dos dados. Nzo discerne
padrdes, ndo faz generaliza¢des, nem explica achados. Isso tudo é com
vocé.
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